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INTISARI

Pada saat sekarang ini banyak sekali perusahaan atau lembaga — lembaga
yang telah menganggap penting peran pasar modal dalam bidang perekonomian.
Jenis pembelian modal yang masih banyak dilakukan adalah seperti pembelian
tanah, emas, atau uang, sedangkan pembelian modal saham adalah pembelian
yang sah dan sangat menarik untuk dilakukan. Modal harga saham sangat menarik
dilakukan karena kita dapat memilih model investasinya, yaitu bisa jangka
panjang atau jangka pendek. Peramalan harga saham sulit dilakukan secara
manual oleh manusia, ini dikarenakan pergerakan harga saham tidak selalu stabil
dan pergerakan harga saham terjadi setiap hari. Para investor akan sangat terbantu
dengan adanya sebuah model peramalan untuk meramalkan harga saham.

System peramalan ini sangat berguna karena dengan adanya system
peramalan tersebut investor dapat mengurangi nilai kerugian dan dapat
memaksimalkan keuntungan. Sistem peramalan ini akan dibuat menggunakan dua
metode, yaitu metode Least Square Support Vector Machine (LSSVM) dan
Backpropagation. Disini kita akan membandingkan Mean Square Error(MSE) dan
waktu dari dua metode tersebut, sehingga kita dapat memberikan model terbaik
untuk digunakan oleh para investor.

Kedua metode ini menghasilkan nilai yang cukup baik untuk digunakan
oleh para investor. Pada metode LSSVM menghasilkan MSE yang cukup rendah
yaitu 0.00025445 akan tetapi membutuhkan waktu yang lebih lama, yaitu
890.188770 detik, sedangkan metode Backpropagation hanya membutuhkan
waktu 19 detik akan tetapi nilai MSE yang dihasilkan lebih tinggi, yaitu 0.0395.

Kata kunci : peramalan, harga saham, Issvm, backpropagation, akurasi, MSE



ABSTRACT

At the present time there are many companies or institutions - institutions
that have assumed an important role in the economy of capital markets. The
purchase type of capital is still a lot to do is like the purchase of land, gold, or
money, while the purchase of share capital is valid purchase and very interesting
to do. Capital's share price is very attractive because we can choose the type of
investment, which can be long term or short term. Forecasting stock prices
difficult to be done manually by humans, is due to stock price movements are not
always stable and share price movements occur every day. Investors will be
greatly assisted by the existence of a forecasting model to forecast stock prices.

The forecasting system is very useful because with the forecasting system
that investors can reduce the value of losses and maximizing profitability. The
forecasting system will be created using two methods, the method of Least Square
Support Vector Machine (LSSVM) and Backpropagation. Here we will compare
the Mean Square Error (MSE) and the time of these two methods, so that we can
provide the best model to be used by investors.

Both of these methods produce a fairly good value to be used by investors.
In LSSVM method produces a low enough MSE is 0.00025445 but require a
longer time, namely 890.188770 seconds, while Backpropagation method only
takes 19 seconds but the resulting MSE value is higher, at 0.0395.

Keywords: forecasting, stock prices, Issvm, backpropagation, accuracy, MSE
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