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INTISARI

Teknik Prediksi merupakan hal yang patut untuk di perhitungkan dalam
mewaspadai setiap kondisi yang terjadi. Prediksi lama masa studi mahasiswa
merupakan langkah penting dalam mempertimbangkan proses pengambilan
keputusan sebagai peringatan dini (early warning) terhadap mahasiswa yang
berpotensi menyalahi ketentuan lama studinya.

Dili Institute of Technology merupakan salah satu perguruan tinggi swasta
di Timor-Leste yang memiliki jumlah mahasiswa yang sangat banyak yang masih
terkendala dalam mengontrol lama studi setiap mahasiswanya. Tujuan penelitian
ini_adalah memanfaatkan teknik data mining dalam memprediksi lama studi
mahasiswa pada perguruan tinggi Dili Institute of Technology.

Proses klasifikasi terhadap 334 record dataset mahasiswa menggunakan
metode naive bayes dengan nilai akurasi sebesar 97, 60%, dan tingkat eror
klasifikasi sebesar 2, 40%. Sedangkan hasil gabungan Naive Bayes dengan
Adaboost nilai akurasi meningkat menjadi 99, 71% dan terjadi penurunan terhadap
eror klasifikasi dengan nilai 0, 29%. Maka dapat disimpulkan bahwa metode
Adaboost dapat maningkatkan nilai akurasi yang tinggi dan mengurangi tingkat
error klasifikasinya. Dari hasil prediksi yang dilakukan oleh peneliti maka, pihak
DIT dapat mengetahui jumlah mahasiswa tertentu yang berdasarkan hasil
prediksinya dinyatakan berpotensi lulus dengan melampaui ketentuan lama studi
yang ditentukan dengan mengambil tindakan preventif secara dini.

Keywords: Data Mining, Prediksi, Naive Bayes, Adaboost.



ABSTRACT

Prediction Technique is a thing worth considering to prepare every situation
that will happen. Prediction of student's study period is an important step in
considering decision making process as an early warning against students who
potentially violate the provisions of their study duration.

Dili Institute of Technology is one of the private universities in Timor-Leste
that has a large number of students who are still constrained in controlling the
duration of their study. The purpose of this study is to utilize data mining techniques
in predicting the duration of student study at Dili Institute of Technology.

The classification process of 334 records of students’ dataset record uses
Naive Bayes method with an accuracy of 97, 60%, and error rate classification of
2, 40%. While the combined results of Naive Bayes with Adaboost accuracy value
increased to 99.71% and there was a decrease in classification error with a value of
0, 29%. Then it can be concluded that the Adaboost method can increase the value
of high accuracy and reduce the level of classification error. From the prediction
results made by the researcher then, the college can know the number of certain
students who based on the predictions potentially graduate by exceeding the study
duration which is determined by taking preventive action.

Keywords: Data Mining, Prediction, Naive Bayes, Adaboost.
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