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INTISARI

Motif batik saat ini sangat berkembang pesat seiring dengan perkembangan
jaman. Yogyakarta dan Solo merupakan kota pionir batik yang berkembang sekarang
ini. Namun batik Yogyakarta dan Solo memiliki beberapa motif yang mirip sehingga
masyarakat awam kurang mampu untuk membedakannya.

Oleh karena itu diperlukan adanya aplikasi yang dapat membedakan kedua
motif batik tersebut. Metode K-Means Clustering dan Naive Bayes Classifier
digunakan untuk pengelompokan jenis batik berdasarkan ciri khasnya masing-
masing. Gray Level Co-ocurence Matrix digunakan untuk mengekstraksi ciri masing-
masing gambar pada tahap preprocessing.

Sehingga dengan  dikembangkannya  penelitian ini  dihasilkan
pengelompokan dengan keakuratan 100% berdasarkan pelatihan dan pada saat diuji
dengan gambar yang memiliki noise metode tersebut masih bisa mengelompokkan
dengan baik. Dengan adanya penelitian ini diharapkan masyarat dapat membedakan
motif batik Yogyakarta dan Solo.

Kata kunci : Batik, K-Means Clustering, Naive Bayes Classifier



ABSTRACT

Batik pattern is currently growing rapidly along with the development of the
era. Yogyakarta and Solo is a pioneer city of batik that is developing today. But batik
Yogyakarta and Solo have some similar patterns so people are confused to distinguish
them.

Therefore required an application that can distinguish the two batik patterns.
K-Means Clustering and Naive Bayes Classifier Method are used for grouping of
batik type based on their own characteristic. Gray Level Co-ocurence Matrix is used
to extract the characteristics of each image in the preprocessing stage.

So with the development of this study resulted in grouping with high
accuracy based on training and when tested with images that have noise method can
still group well. With this research is expected people can distinguish Yogyakarta and
Solo batik pattern.

Keywords : Batik, K-Means Clustering, Naive Bayes Classifier, GLCM
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