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Pada masa ini computer vision sudah semakin berkembang dan lebih praktikal.
Salah satu topik yang populer dibidang computer vision adalah pengenalan objek. Seiring
dengan perkembangannya, tingkat kesulitan yang dihadapi dalam pengenalan objek pun
semakin kompleks. Besarnya data dan proses komputasi yang rumit membuat
diperlukannya metode yang tepat untuk menangani permasalahan pengenalan objek.

Convolutional Neural Network (CNN) merupakan metode yang paling banyak
digunakan untuk menangani permasalah pengenalan objek. Salah satu metode berbasis
CNN yang ada dan telah teruji hasilnya adalah Region-based Convolutional Neural
Network (R-CNN). Akan tetapi penggunaan R-CNN sejauh ini belum menggunakan
model jaringan dan dataset terbaru. Berdasarkan hal tersebut, maka masih terdapat ruang
untuk pengembangan metode R-CNN dengan pembaharuan pada model jaringan maupun
dataset yang lebih baru. Model jaringan yang akan digunakan pada penelitian ini adalah
VGG, ResNet, dan MobileNet dengan VOC 2012 sebagai dataset.

Hasil dari penelitian ini akan menunjukan performa pengenalan objek dengan
metode R-CNN pada model jaringan VGG, ResNet, dan MobileNet dengan dataset VOC
2012. Performa yang diuji antara lain adalah waktu pelatihan, kecepatan deteksi, tingkat
akurasi, dan ukuran bobot. Pengujian pada penelitian ini menunjukan bahwa
pengembangan pengenalan objek dengan metode R-CNN. pada model jaringan dan
dataset yang lebih baru dapat dilakukan dan menunjukan waktu deteksi tercepat 101 ms
dan tingkat mean average precission tertinggi 0,759.

Kata Kunci: Pengenalan objek, computer vision, deep learning, Region-based
Convolutional Neural Network (R-CNN).

Xi



