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INTISARI

Produk makanan atau pangan adalah segala sesuatu yang berasal dari
sumber hayati, yang diperuntukkan untuk dikonsumsi oleh setiap makhluk hidup
sehingga menjadi sumber energi bagi tubuh agar dapat melakukan berbagai
aktivitas Makanan merupakan hal yang paling penting dari setiap daerah masing-
masing, namun tidak semua masyarakat dapat mengetahui bentuk dan jenis
makanan tersebut dengan itu di terapkan suatu metode yang dipakai dalam
penulisan ini adalah algoritma backpropagation dan metode wavelet haar 2D
dengan tujuan untuk mengklasifikasikan makanan.

Algoritma Backpropagation merupakan salah satu algoritma dalam
pelatihan jaringan saraf tiruan. Ciri dari backpropgation adalah meminimalkan eror
pada output yang dihasilkan oleh jaringan, sedangkan Wavelet Haar merupakan
wavelet yang didikung secara kompak, wavelet yang tertua dan sederhana.

Tujuan dari penelitian ini adalah mengenalkan pola gambar makanan yang
dapat mengklasifikasikan berbagai makanan dari beberapa tempat tersebut dengan
menggunakan algoritma backpropagation. Penelitian ini menggunakan gambar
makanan khas sulawesi sebagai pengujian. Jumlah kategori makanan yang
digunakan sebanyak 6 jenis, yaitu makanan cakalang, makanan mie cakalang,

makanan klapertart, makanan nasi jaha, makanan mujabakar dan makanan buras.

Kata Kunci: Jaringan Saraf Tiruan, Backpropagation dan Wavelet Haar.



ABSTRACT

Food product is everything which originates from biological source for
consumption of every living being to be an energy source for the body to perform
various activities. Food is the important thing in every region, but not everyone
knows the form and type of the food. Therefore, this article used backpropagation
algorithm and wavelet haar 2D method to classify food.

Backpropagation algorithm is an algorithm in training artificial neural
networks. The characteristic of backpropgation is that it involves errors in the
output generated by the network, while the Haar Wavelet is a compact wavelet,
added and simple wavelets.

The processing used wavelet Haar and Artificial Neural Network to
introduce food images to classify various food from the regions using
backpropagation algorithm. This study uses images of typical Sulawesi food as a
test. The amount of food consists of 6 types, namely cakalang food, cakalang

noodle food, klapertart food, jaha rice food, mujabakar food and buras food.

Keyword: Artificial Neural network, Backpropagation and Wavelet Haar.
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