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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

5.1 Kesimpulan 

Dari penelitian ini diperoleh beberapa kesimpulan yaitu :  

1. Jaringan Saraf Titruan (JST ) mampu digunakan untuk pengenalan pola makanan 

khas sulawesi dengan menggunakan metode wavelet haar dengan algoritma 

backporpagation yang telah disusun telah berhasil mengenali pola makanan 

tersebut. 

2. Proses pelatihan dilakukan dengan menggunakan beberapa nilai epoch yaitu 

epoch 100, epoch 200, epoch 300, epoch 350, epoch 600, epoch 800, epoch 1000 

. Akurasi terbaik yang didapatkan saat pelatihan adalah 89.67% dan validasi 

82,55%. Dalam kasus ini pengenalan pola gambar memberikan akurasi yang 

lebih tinggi jika jumlah epoch dimasukkan semakin besar 

5.2 Saran 

Adapun saran dari penulis untuk penelitian berikutnya adalah:  

1. Perlu di adakan penelitian lanjut mengenai metode untuk pengenalan pola 

gambar yang lebih akurat. 

2. Mencoba menambahkan data gambar yang banyak agar bisa meningkatkan dalam 

pengenalan pola gambar. Semakin banyak dataset yang kita miliki untuk training 

maka semakin jelas dan akurat dalam pengenalan pola dengan menggunakan 

jaringan saraf tiruan. 
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Lampiran 1. Source Code Pelatihan 

 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

from sklearn.preprocessing import LabelEncoder 
from sklearn.model_selection import train_test_split 
from keras.models import Sequential 
from keras.layers import Activation 
from keras.optimizers import SGD 
from keras.layers import Dense 
from keras.utils import np_utils 
from imutils import paths 
import numpy as np 
import argparse 
import cv2 
import os 
import pywt 
 
def image_to_feature_vector(image, size=(32, 32)): 
 # resize the image to a fixed size, then flatten the image into 
 # a list of raw pixel intensities 
 return cv2.resize(image, size).flatten() 
 
ap = argparse.ArgumentParser() 
ap.add_argument("-d", "--dataset", required=True, 
 help="path to input dataset") 
ap.add_argument("-m", "--model", required=True, 
 help="path to output model file") 
args = vars(ap.parse_args()) 
 
print("[INFO] describing images...") 
imagePaths = list(paths.list_images(args["dataset"])) 
data = [] 
labels = [] 
 
for (i, imagePath) in enumerate(imagePaths): 
 image = cv2.imread(imagePath) 
 label = imagePath.split(os.path.sep)[-1].split(".")[0] 
 coeffs2 = pywt.dwt2(image, 'haar') 
 LL, (LH, HL, HH) = coeffs2 
 features = image_to_feature_vector(image) 
 data.append(features) 
 labels.append(label) 
 
le = LabelEncoder() 
labels = le.fit_transform(labels) 
data = np.array(data) / 255.0  
labels = np_utils.to_categorical(labels,6) 
 



 

 

Lampiran 2. Source Code Pengujian 

 

 
from __future__ import print_function 
from keras.models import load_model 
from imutils import paths 
import numpy as np 
import argparse 
import imutils 
import cv2 
 
def image_to_feature_vector(image, size=(32, 32)): 
 return cv2.resize(image, size).flatten() 
ap = argparse.ArgumentParser() 
ap.add_argument("-m", "--model", required=True, 
 help="path to output model file") 
ap.add_argument("-t", "--test-images", required=True, 
 help="path to the directory of testing images") 
ap.add_argument("-b", "--batch-size", type=int, default=32, 
 help="size of mini-batches passed to network") 
args = vars(ap.parse_args()) 
 
CLASSES = ["Buras", "Cakalang", "klapetart","mie 
cakalang","mujabakar","nasi jaha"] 
 
print("[INFO] loading network architecture and weights...") 
model = load_model(args["model"]) 
print("[INFO] testing on images in {}".format(args["test_images"])) 
 
for imagePath in paths.list_images(args["test_images"]): 
 print("[INFO] classifying {}".format( 
  imagePath[imagePath.rfind("/") + 1:])) 
 image = cv2.imread(imagePath) 
 menjadi range 0-1 
 features = image_to_feature_vector(image) / 255.0 
 features = np.array([features]) 
 probs = model.predict(features)[0] 
 prediction = probs.argmax(axis=0) 
 label = "{}: {:.2f}%".format(CLASSES[prediction], 
  probs[prediction] * 100)  
 cv2.putText(image, label, (10, 35), cv2.FONT_HERSHEY_SIMPLEX, 
  1.0, (0, 255, 0), 3) 
 cv2.imshow("Image", image) 
 cv2.waitKey(0) 
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