BAB VI
PENUTUP

6.1. Kesimpulan

Berdasarkan penelitian yang telah dilakukan dan hasil yang telah

dilampirkan, dapat diambil kesimpulan sebagai berikut :

1.

6.2.Saran

Metode kombinasi Level Set dan Fuzzy Clustering berbasis
parallel processing dengan GPU berhasil dikembangkan dan
diimplementasikan dalam proses segmentasi citra medis

Metode kombinasi Level Set dan Fuzzy Clustering dapat
meningkatkan akurasi dan mengurangi waktu yang dibutuhkan
untuk proses segmentasi daripada hanya menggunakan 1 metode
saja. Didapatkan percepatan sampai dengan 45 kali lipat jika
menggunakan gabungan kedua metode daripada menggunakan 1
metode saja. Selain itu kontur yang dihasilkan dari gabungan
kedua metode dapat menghasilkan kontur yang cukup kompleks
daripada hanya menggunakan 1 metode saja

Pemrosesan paralel menggunakan GPU CUDA (Graphics
Processing Unit) terbukti dapat mempercepat komputasi sampai

dengan 25 kali lipat untuk ukuran citra 1800 x 1560.

Penelitian yang telah dilakukan ini masih memiliki beberapa

kekurangan-kekurangan yang dapat dijadikan saran untuk penelitian lebih

lanjut. Saran-saran tersebut antara lain :

1.

Program paralel menggunakan GPU dapat dioptimalkan lagi jika
menggunakan shared memory, tidak hanya menggunakan global
memory saja.

Proses komputasi Level Set memakan banyak memory untuk citra
dengan dimensi yang besar. Mungkin hal ini dapat ditindak lanjuti

sehingga konsumsi memory dapat dikurangi.
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