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INTISARI

Indonesia adalah salah satu negara yang memiliki industri kelapa sawit
terbesar di dunia, selama tahun 2013-2017 luas area perkebunan kelapa sawit di
Indonesia pertumbuhannya mengalami penurunan -0,52%, akibat penurunan
tersebut diharapkan tidak mempengaruhi jumlah produksi minyak kelapa sawit
(CPO). Salah satu hal yang mempengaruhi hasil produksi CPO adalah dengan
ketersediaan bahan baku utama berupa tandan kelapa sawit (TBS) yang tersedia.
Kebutuhan bahan baku dapat diprediksi dengan beberapa metode peramalan
kebutuhan bahan baku, namun dari metode tersebut hanya berupa peramalan
kebutuhan yang tidak di dukung dengan prediksi jumlah aktual TBS yang sedang
tersedia pada saat ini. Dengan berkembangnya deep learning pada saat ini
mampu memberikan kemudahan terhadap manusia dalam melakukan berbagai
hal. Dalam hal ini deep learning digunakan untuk menghitung tandan kelapa
sawit secara otomatis dengan menggunakan algoritma faster R-CNN. Pada
penelitian ini dibuat sebuah sistem deteksi dan penghitungan otomatis tanda
kelapa sawit. Evaluasi yang dilakukan adalah menbandingkan 4 arsitektur
jaringan yang dipakai yaitu resnet Inception V2, Inception V2, resnet 50 dan
resnet 101. Hasilnya TBS berhasil di hitung dan dianalisa dengan meghasilkan

score F1 rata-rata di atas 80% untuk semua arsitektur jaringan yang di evaluasi.

Kata Kunci: palm oil bunches; faster R-CNN; computer vision; object detection
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ABSTRACT

Indonesia is one of the countries with the largest industry of crude palm
oil (CPQO) in the world. During 2013-2017, the growth of the area of oil palm
plantations in Indonesia decreased -0.52%, the decline is expected not to affect
the amount of CPO production. One of the things that affect CPO production is
the primary raw material availability of palm oil fresh fruit bunches (FFB). Raw
material requirements can be predicted by several forecasting methods, but the
methods only predict the raw material requirements FFB, not the availability. The
development of deep learning eases humans in doing things. Deep learning can be
used to calculate FFB automatically using the faster R-CNN algorithm. This study
presented a system of automatic detection and calculation of FFB. The evaluation
is carried out by comparing 4 network architectures; resnet Inception V2,
Inception V2, resnet 50, and resnet 101. The results of this study indicate success
in calculating FFB. The success is indicated by the results of evaluating the four

network models with the average F1 scores above 80%.

Keywards: palm oil bunches; faster R-CNN; computer vision
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