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INTISARI

Ekspresi wajah merupakan salah satu untuk mengekpresikan emosi.
Pengnalah ekpresi wajah merupakan salah satu bidang penelitian yang penting dan
major dalam bidang computer vision. Namun, masih merupakan salah satu area
peneliatian yang unik dan menantang karena dapat di kombinasikan dengan
beberapa metode, salah satunya yaitu deep learning. Deep learning yang sedang
popular digunakan karena memiliki keunggulan untuk mengolah data dalam jumlah
besar serta dapat secara otomatis mempelajari fitur pada data mentah. Maka dari itu
deep learning cocok untuk di pakai pada penelitian face emotion recognition. Deep
learning terdiri dari beberapa metode, salah satunya convolutional neural network
yang akan di gunakan pada penelitian ini. Pada peneliatin ini juga menggunakan
metode convolutiuonal autoencoder (CAE) untuk mengeksplor kelebihan yang
dapat muncul dibandingkan penelitian sebelumnya. CAE memiliki kelebihan untuk
rekonstruksi gambar dan denoising gambar, tetapi kami akan mengeksplorasi CAE
untuk melakukan klasifikasi dengan CNN. Yang mana data input akan melalui
proses autoencoder sebelum dilakukan klasifikasi menggunakan CNN. Untuk
menguji model pengenalan face emotion, kami menggunakan dataset Karolinska
Directed Emotional Faces (KDEF), yang mana terdiri dari 4900 gambar dari 35
orang yang berbeda untuk 7 jenis emosi dengan 5 angle . Dari hasil percobaan
menggunakan dataset KDEF, akurasi yang di dapatkan sebesar 81,77%.

Kata Kunci: Deep Learning, Face Emotion, CAE, CNN
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ABSTRACT

Facial expression is one way of expressing emotions. Face emotion
recognition is one of the important and major fields of research in the field of
computer vision. Face emotion recognition is still one of the unique and
challenging areas of research because it can be combined with various methods,
one of which is deep learning. Deep learning is popular in the research area
because it has the advantage of processing large amounts of data and
automatically learning features on raw data, such as face emotion. Deep learning
consists of several methods, one of which is the convolutional neural network
method that will be used in this study. This study also uses the convolutional
autoencoder (CAE) method to explore the advantages that can arise compared to
previous studies. CAE has advantages for image reconstruction and denoising
images, but we will explore CAE to do classification with CNN. Input data will
be processed using CAE, then proceed with the classification process using
CNN. Face emotion recognition model will use the Karolinska Directed
Emotional Faces (KDEF) dataset of 4900 images divided into 2 groups, 80% for
training and 20% for testing. The KDEF data consists of 7 emotional models
with 5 angles from 35 different people. The test results showed an accuracy of
81.77%.

Keywords: Deep Learning, Face Emotion, CAE, CNN
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