BAB VI

KESIMPULAN DAN SARAN

A. Kesimpulan

Pada penelitian ini, dalam mengembangkan model CNN yang dapat
mendiagnosis penyakit jantung melalui iris mata diperlukan data pelatihan
dan proses pelatihan model. Data yang digunakan untuk melatih model ini
sebanyak 70 data. Dalam pelatihan model, pengaturan yang digunakan
adalah learning rate sebesar 0.0001, epoch sebanyak 50, dan batch size
sebesar 12. Pembangunan model CNN akan menggunakan pre-trained
MobileNetV2 untuk proses convolution dan proses pooling menggunakan
Average Pooling dengan ukuran 7x7. Hasil kedua proses ini berupa feature
map yang nantinya akan digunakan sebagai input untuk layer selanjutnya
yaitu fully connecter layers. Pada fully connected layers terdapat 3 bagian,
yaitu flatten, lapisan dense dengan 128 node dan fungsi aktifasi ReLU, dan

lapisan dense dengan dua node dan fungsi aktifasi softmax.

Setelah pengembangan model selesai, proses pengujian model pun
dilakukan untuk mengetahui tingkat akurasi dari model CNN ini.
Berdasarkan hasil yang didapatkan melalui penelitian dan pengujian pada
penelitian ini, maka dapat disimpulkan bahwa diagnosis medis penyakit
jantung melalui iris mata menggunakan metode convolutional neural
network (CNN) mendapatkan tingkat akurasi yang cukup tinggi. Hasil yang

didapat dari pengujian model ini adalah tingkat akurasi sebesar 93.33%,
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error rate sebesar 6.67%, sensitivity sebesar 100%, dan specificity sebesar
86.67%. Sehingga dapat dikatakan bahwa tingkat akurasi model dalam
mendiagnosis penyakit jantung adalah 93.33% dan error rate sebesar
6.67%. Dari pengujian pada 30 data, model ini memiliki sensistivity atau
true positive rate sebesar 86.67% dalam memprediksi iris mata yang
abnormal. Sedangkan specificity atau true negative rate model ini sebesar

100% dalam memprediksi iris mata normal.

. Saran

Penulis merasa terdapat beberapa aspek yang perlu pengembangan
dan perbaikan jika terdapat peneliti lain yang ingin melakukan penelitian
mengenai iridologi dan convolutional neural network (CNN). Hal-hal yang

perlu dikembangkan atau diperbaiki adalah:

1. Penelitian selanjutnya bisa membangun tampilan untuk sistem ini agar
mempermudah pengguna untuk memilih data gambar yang ingin
didiagnosis.

2. Menyiapkan dataset yang lebih besar agar model yang dihasilkan dapat
lebih baik.

3. Melakukan penyesuaian lebih lanjut mengenai pengaturan pelatihan
model jika melakukan penambahan dataset.

4. Penelitian lainnya dapat mencoba pre-trained model lainnya yang
mungkin memiliki akurasi lebih baik saat diterapkan untuk teknik

iridologi.
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