BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

6.1 Kesimpulan

Dari hasil penelitian ini kata kunci terbanyak yang didapat dari tiap dataset
yaitu topik dakwah, gereja, ibadah, dan misa. Pandemi Covid-19 seperti sekarang
ini juga memiliki dampak terhadap kegiatan ibadah, yang harus dilaksanakan secara
online. Dan sebagian masyarakat sebagai pengguna twitter, kegiatan ibadah online
ini menimbulkan berbagai feedback. Berdasarkan hasil penelitian yang dilakukan

penulis, feedback dari masyarakat yaitu:
1. Sentimen positif sebanyak 51.512 ribu atau 54%
2. Sentimen netral sebanyak 35.069 ribu atau 37%, dan
3. Sentimen negatif sebanyak 8.448 ribu atau 9%.

Dengan jumlah ini dapat disimpulkan bahwa masyarakat khususnya pengguna
twitter setuju dan merasa tidak terbebani atas kegiatan ibadah online di masa
pandemi. Walaupun kegiatan ibadah online ini sangat baru bagi masyarakat di
Indonesia tetapi tidak mematahkan semangat masyarakat dalam menjalankan
kegiatan ibadahnya masing-masing seperti pada hasil penelitian ini menunjukkan
sentimen positif memiliki skor sebesar 54% (51.512 cuitan) yang merupakan

sentimen terbanyak dibandingkan dengan sentimen netral dan sentimen negatif.

Dari hasil penelitian ini juga dapat ditarik kesimpulan bahwa dari total
sentimen netral sebanyak 37% (35.069 cuitan) lebih banyak dibandingkan dengan
sentimen negatif sebanyak 9% (8.448 cuitan), menunjukkan masyarakat Indonesia
belum merasakan keresahan-keresahan pada kegiatan ibadah online yang terjadi
selama masa pandemi Covid-19 berlangsung, tetapi tidak menutup kemungkinan
jika kegiatan ibadah online pada masa pandemi Covid-19 lebih lama lagi maka hal

tersebut dapat berubah.
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Dengan gambaran hasil sentimen masyarakat ini, penulis mengharapkan hasil
penelitian ini dapat menjadi saran bagi pemerintah dalam kebijakan social dan
physical distancing pada penerapan kegiatan ibadah online selama masa pandemi
Covid-19 yang berlangsung di Indonesia.

6.2 Saran

Dari hasil penelitian ini penulis tentu saja tidak luput dari kendala atau
hambatan dalam melakukan prosesnya. Dengan kendala tersebut diharapkan
peneliti atau penulis selanjutnya dapat meneliti lebih baik dan lebih akurat lagi.
Adapun saran untuk kedepannya ialah:

a. Pada proses pencarian data dianjurkan untuk tidak menggunakan kata kunci
saja melainkan menggunakan hashtag agar nilai bias dalam penelitian
semakin berkurang, sehingga akurasi dalam metode Sentistrength lebih

meningkat.

b. Pada implementasi metode Sentistrength dibutuhkan penambahan kosa-kata

dalam kamus agar pada saat pemberian skor lebih akurat lagi.

c. Pada kamus leksikon dibutuhkan penyesuaian ulang sesuai dengan

kebutuhan penelitian selanjutnya.
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LAMPIRAN

1. Code Program Snscrape(Grab Data)
import bs4
import dataclasses
import datetime
import email.utils
import itertools
import Jjson
import random
import logging
import re
import snscrape.base
import string
import time
import typing
import urllib.parse
logger = logging.getLogger (_ name )

_APT AUTHORIZATION HEADER = 'Bearer
AAAAAAAAAAAAAAAAAAAAANRILgAAAAAANNWIzUejRCOUHSE6I8xnZz4puTs=12v7tt
fk8LF81IUql6cHIhLTvJu4FA33AGWWCpTnA "

@dataclasses.dataclass
class Tweet (snscrape.base.Item) :

url: str
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date: datetime.datetime

content: str

renderedContent: str

id: int

user: 'User'

outlinks: list

tcooutlinks: list

replyCount: int

retweetCount: int

likeCount: int

quoteCount: int

conversationId: int

lang: str

source: str

sourceUrl: typing.Optional[str] = None

sourcelabel: typing.Optional[str] = None

media: typing.Optional[typing.List['Medium']] = None

retweetedTweet: typing.Optional['Tweet'] = None

quotedTweet: typing.Optional['Tweet'] = None

mentionedUsers: typing.Optional[typing.List['User']] = None

username = snscrape.base. DeprecatedProperty ('username', lambda

self: self.user.username, 'user.username')

outlinksss = snscrape.base. DeprecatedProperty('outlinksss',
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lambda self: ' '.join(self.outlinks), 'outlinks')

tcooutlinksss = snscrape.base. DeprecatedProperty('tcooutlinksss',

lambda self: ' '.join(self.tcooutlinks), 'tcooutlinks"')
def  str (self):

return self.url

class Medium:

pass

@dataclasses.dataclass

class Photo (Medium) :

previewUrl: str

fullUrl: str

type: str = 'photo'
@dataclasses.dataclass

class VideoVariant:

contentType: str

url: str

bitrate: typing.Optional[int]
@dataclasses.dataclass

class Video (Medium) :

thumbnailUrl: str

variants: typing.List[VideoVariant]
duration: float

type: str = 'video'
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