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INTISARI

Pada 2017, produksi cabai Indonesia mencapai 1,8 Juta Ton. Prediksi
konsumsi cabai pada 2019 adalah 424.739 ribu Ton. Cabai menjadi komoditas
pokok yang ikut mempengaruhi perekonomian Indonesia karena tingginya
permintaan pasar. Salah satunya konsumsi cabai dibidang kuliner. Permintaan pasar
yang tinggi tidak diikuti dengan stok cabai yang memadai karena gagal panen maka
berakibat melambungnya harga cabai. Terbukti pada bulan juni 2019, cabai menjadi
penyumbang inflasi Indonesia sebesar 0.20% dari 0.55%. Salah satu faktor gagal
panen adalah malnutrisi. Dalam penelitian ini, tujuannya adalah untuk
mengeksplorasi Teknologi Deep Learning di bidang pertanian untuk membantu
Petani dapat mendiagnosa tanamannya agar tidak malnutrisi. Menggunakan
alogaritma RCNN sebagai arsitektur dari sistem ini. Menggunakan 270 dataset
dalam 4 kategori. Dataset yang digunakan merupakan data primer dengan sample
tanaman cabai di Kabupaten Boyolali, Indonesia. Tanaman cabai yang kami
gunakan adalah jenis cabai keriting. Hasil dari penelitian ini adalah komputer dapat
mengenali kekurangan unsur hara pada tanaman cabai berdasarkan input citra yang
diterima dengan akurasi testing terbesar 82.61%.

Kata Kunci— deep learning, chili plant, object detection, nutrient, region
convolutional neural network



ABSTRACT

In 2017, Indonesian chili production reached 1.8 million tons. The predicted
consumption of chili in 2019 is 424.739 thousand tons. Chili is a staple commodity
that also affects the Indonesian economy due to high market demand. One of them
is chilli consumption in the culinary field. High market demand is not followed by
adequate chili stocks due to crop failure, resulting in soaring chili prices. It was
proven that in June 2019, chili was a contributor to Indonesia’s inflation of 0.20%
from 0.55%. One factor in crop failure is malnutrition. In this study, the aim is to
explore Deep Learning Technology in agriculture to help farmers be able to
diagnose their crops so they are not malnourished. Using the RCNN algorithm as
the architecture of this system. Use 270 datasets in 4 categories. The dataset used
is primary data with chilli samples in Boyolali Regency, Indonesia. The chillies we
use are curly chillies. The results of this study are computers can recognize nutrient
deficiencies in chilli plants based on image input received with the greatest testing
accuracy of 82.61%.

Keywords— deep learning, chili plant, object detection, nutrient, region
convolutional neural network
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