IMPLEMENTASI PENGENALAN WAJAH UNTUK
PENJADWALAN OPERASI PASIEN DENGAN
METODE CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
(CNN)

Tugas Akhir

Diajukan untuk Memenuhi Salah Satu Persyaratan Mencapai Derajat
Sarjana Informatika

Dibuat Oleh:

R1IO GUNAWAN
16 07 08967

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS TEKNOLOGI INDUSTRI
UNIVERSITAS ATMA JAYA YOGYAKARTA
2020



LEMBAR PENGESAHAN

IMPLEMENTASI PENGENALAN WAJAH UNTUK PENJADWALAN
OPERASI PASIEN DENGAN METODE CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK (CNN)

Yogyakarta, 20 Februari 2020

Rio Gunawan
16 07 08967
Menyetujui,
Pembimbing I Pem?iging I
Martinus Maslim, S.T, M.T. Stephanie Pamela Adithama, S.T., M.T.
Penguji 1

Martinus Maslim, S.T, M.T.

Penguji 11 Penguji 111
Joseph Eric Samodra, S.Kom, MIT. Dr. Alb. JoKo Santoso, M.T.
i

_ TEKNOLOGINDUITRI

Dr. A. Teguh Siswantoro, M.Sc. -

il



PERNYATAAN ORISINALITAS & PUBLIKASI
| ILMIAH

Saya yang bertanda tangan di bawah ini:

Nama Lengkap =~ :  Rio Gunawan

NPM . 160708967

Program Studi :  Teknik Informatika

Fakultas . Teknologi Industri

Judul Penelitian . Implementasi Pengenalan Wajah Untuk Penjadwalan

Operasi Pasien Dengan Metode Convolutional Neural
Network (CNN)
Menyatakan dengan ini:

1. Tugas akhir ini adalah benar tidak merupakan salinan sebagian atau
keseluruhan dari karya penelitian lain.

2. Memberikan kepada Universitas Atma Jaya Yogyakarta atas penelitian ini
berupa hak untuk menyimpan, mengelola, mendistribusikan, dan
menampilkan hasil penelitian selama tetap mencantumkan nama penulis.

3. Bersedia menanggung secara pribadi segala bentuk tuntutan hukum atas

pelanggaran hak cipta dalam pembuatan tugas akhir ini.

Demikianlah pernyataan ini dibuat dan dapat dipergunakan sebagaimana

mestinya.

Yogyakarta, 20 Februari 2020
‘ Yang menyatakan,

Rio Gunawan
160708967

il



HALAMAN PERSEMBAHAN

For future programmer who read this paper

Programming is not only about theory from books.

You might better on it, you great when people asking you everything about
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But that’s not make you better on programming.
You have to practice and keep learn about new technology.

Because no one will tell you everything they know, you have to get it from your
own experience.
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INTISARI

IMPLEMENTASI PENGENALAN WAJAH UNTUK PENJADWALAN
OPERASI PASIEN DENGAN METODE CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK (CNN)

Intisari

Rio Gunawan
16 070 8967

Rumah sakit merupakan organisasi kesehatan yang menyediakan sarana
prasarana, pelayanan, perawatan, diagnosis, serta pengobatan kesehatan dengan
melibatkan tenaga medis profesional. Keberadaan rumah sakit sebagai pusat
kesehatan, membuat rumah sakit selain mengobati pasien juga harus
mengutamakan keselamatan pasien agar dapat mengurangi insiden terhadap
pasien. Salah satu insiden serius yang harus diperhatikan oleh rumah sakit adalah
kelalaian saat mengidentifikasi pasien yang akan dioperasi. Agar kelalaian
tersebut dapat dikurangi maka diperlukan tambahan komponen identifikasi pasien
selain menggunakan nama dan nomor pasien.

Penelitian ini memberikan solusi berupa identifikasi menggunakan wajah.
Pengenalan wajah oleh mesin dapat dibuat dengan menggunakan metode
Convolutional Neural Network (CNN). CNN merupakan salah satu metode Deep
Learning yang digunakan untuk mendeteksi dan mengenali objek pada sebuah
gambar. Pada penelitian ini, pengenalan wajah dilakukan dengan menggunakan
pretrain model VGGFace2 dengan arsitektur modelnya adalah SeNet 50. Dataset
dikumpulkan dengan menerapkan One Shot Learning atau Single Sample Per
Person (SSPP).

Hasil dari penerapan model CNN ke dalam sistem penjadwalan operasi pasien
dibagi menjadi dua kategori yaitu pendaftaran pasien dan verifikasi pasien.
Pendaftaran dilakukan dengan minimum distance 0.35 dan melakukan pencocokan
data dengan seluruh database, sedangkan verifikasi pasien menggunakan
minimum distance 0.28 dan hanya melakukan pencocokan terhadap wajah yang
bersangkutan. Akurasi pada saat melakukan pendaftaran pasien adalah 90%
sampai 100%, sedangkan pada saat melakukan verifikasi pasien, akurasi yang
diperoleh adalah 100%.

Kata kunci:  Deep Learning, Verifikasi wajah, Pengenalan Wajah, Identifikasi
Wajah, SeNet 50 VGGFace2.
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