
 

 

 

34 
 

BAB VI. PENUTUP 
 

6.1.Kesimpulan 

 Penelitian mengenai klasifikasi jenis anjing dengan menggunakan metode 

Convolutional Neural Network dengan arsitektur Xception berbasis mobile dengan 

data sejumlah 20.580 gambar dan 120 jenis gambar, dapat disimpulkan sebagai 

berikut : 

1. Model CNN dengan arsitektur Xception dengan menggunakan pelatihan  

20.580 gambar dan 120 jenis gambar. Menggunakan perbandingan dataset 

20% untuk data validation dan 80% untuk data training, input shape yang 

digunakan adalah 299x299 piksel, dengan 10 epoch berhasil dilakukan 

dengan mendapat akurasi model 85.1%  

2. Implementasi model yang telah dibangun kemudian dikonversi menjadi 

format .tflite sehingga dapat di implementasikan di iOS. Hasil dari 

implementasi juga dapat mengidentifikasi jenis anjing. 

6.2.Saran 

 Saran terkait yang dapat dilakukan terkait penelitian yang telah dilakukan 

adalah sebagai berikut : 

1. Mencoba menggunakan arsitektur lain seperti VGG, LeNet, AlexNet, 

VGG16, DenseNet agar mendapat pembanding dan akurasi yang lebih 

bervariasi. 

2. Meningkatkan jumlah dataset dan kualitas gambar agar dapat mendapatkan 

akurasi yang lebih baik. 

3. Diharapkan model dapat dikembangkan selain di aplikasi iOS. 

4. Menambahkan fitur tambahan selain fitur jenis anjing, seperti fitur deskripsi 

jenis anjing . 
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