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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

A. Kesimpulan 

Berdasarkan penelitian Analisis Sentimen Opini Publik terhadap Vaksin 

Covid-19 dengan metode SentiStrength, metode SentiStrength dapat digunakan 

melakukan klasifikasi sentimen. Sentimen diklasifikasi menjadi tiga kategori, yaitu 

positif, negatif, dan netral. Penelitian ini melakukan analisis sentimen sebanyak dua 

kali. Untuk hasil analisis sentimen yang dilakukan pada data sesi pertama, dari 

21414 data bersih didapatkan 6572 sentimen positif dengan persentase 30,69%, 

3910 sentimen negatif dengan persentase 18,26%, dan 10932 sentimen netral 

dengan persentase 51,05%. Lalu untuk Hasil analisis sentimen yang dilakukan pada 

sesi kedua, dari 27756 data bersih didapatkan 10474 sentimen positif dengan 

persentase 37,74%, 5913 sentimen negatif dengan persentase 21,30%, dan 11369 

sentimen netral dengan persentase 40,96%. 

Hasil analisis sentimen menunjukkan bahwa analisis sentimen yang 

dilakukan pada data sesi pertama dan sesi kedua memiliki persamaan, yaitu 

sentimen netral merupakan sentimen terbanyak, diikuti dengan sentimen positif, 

dan yang terakhir adalah sentimen netral. Hal ini menunjukkan bahwa sentimen 

masyarakat Indonesia terhadap vaksin Covid-19 didominasi oleh sentimen netral. 

Lalu sentimen positif masyarakat Indonesia terhadap vaksin Covid-19 masih lebih 

banyak daripada sentimen negatif. 

B. Saran 

Setelah penelitian ini dilakukan, maka saran dalam penelitian ini antara lain 

sebagai berikut. 

1. Penelitian lebih lanjut diperlukan dengan data yang bervariatif dan valid 

untuk menggambarkan opini publik terhadap vaksin Covid-19. 

2. Perlu dilakukan penambahan kata pada kamus agar hasil lebih akurat. 
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