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ABSTRAK

Tumor otak merupakan penyebab kematian ke 10 untuk pria dan wanita di seluruh dunia.
Disebabkan oleh sel kanker yang ganas dan tumbuh secara cepat yang menyebar ke daerah
otak dan tulang belakang. Karena gejala ini generik dan tidak spesifik maka pencitraan medis
sering digunakan untuk mendiagnosis tumor otak. Magnetic Resonance Imaging (MRI) adalah
teknik pencitraan medis yang umum digunakan dalam pengobatan, termasuk diagnosis tumor
otak. Menganalisis citra MRI secara manual oleh tenaga ahli memerlukan waktu yang relatif
lama. Penelitian ini pertama menggunakan Deep Convolutional Generative Adversarial
Network (DCGAN) untuk menghasilkan dataset baru dari empat jenis citra tumor otak MRI.
Selain itu, model jaringan klasifikasi tumor otak menggunakan arsitektur MobileNetV2.
Dengan penambahan dataset yang dihasilkan DCGAN meningkatkan akurasi model. Akurasi
tertinggi yang didapatkan adalah 94.08% untuk proses pelatihan dan 90% untuk pengujian
model.

Kata kunci: Convolutional Neural Network (CNN), Deep Convolutional Generative
Adversarial Network (DCGAN), Klasifikasi Tumor Otak, Magnetic Resonance Imaging (MRI)



ABSTRACT

Brain tumors are the 10th leading cause of death for men and women worldwide. Caused by
malignant and rapidly growing cancer cells that spread to the brain and spinal cord. Because
these symptoms are generic and non-specific, medical imaging is often used to diagnose brain
tumors. Magnetic resonance imaging (MRI) is a medical imaging technique commonly used in
medicine, including the diagnosis of brain tumors. Analyzing MRI images manually by experts
requires a relatively long time. This research is the first to use the Deep Convolutional
Generative Adversarial Network (DCGAN) to generate a new dataset of four types of MRI
brain tumor images. In addition, the brain tumor classification network model uses the
MobileNetV2 architecture. With the addition of the dataset generated by DCGAN, the accuracy
of the model increases. The highest accuracy obtained was 94.08% for the training process and
90% for model testing.

Keywords: Brain Tumor Classification, Convolutional Neural Network (CNN), Deep
Convolutional Generative Adversarial Network (DCGAN), Magnetic Resonance Imaging
(MRI)
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