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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

6.1 Kesimpulan 

Dari hasil penelitian yang sudah dilakukan, dapat ditarik beberapa 

kesimpulan. Berkaitan dengan dataset, dataset yang digunakan pada penelitian ini 

merupakan dataset yang tidak seimbang. Untuk kelas non-fraud (mayoritas) 

memiliki proporsi 99,3% sedangkan untuk kelas fraud (minoritas) hanya memiliki 

proporsi 0,7% saja. Kondisi tersebut mengakibatkan model bias ke kelas mayoritas 

sehingga untuk kasus fraud seperti ini akan berbahaya apabila prediksi untuk kelas 

fraud nya rendah. Untuk itu, metode SMOTE terbukti berhasil diterapkan untuk 

menyeimbangkan jumlah kelas fraud dan kelas non-fraud. Akan tetapi, penggunaan 

SMOTE pada penelitian ini tidak meningkatkan akurasi model. SMOTE tidak 

selalu cocok untuk semua kasus dan dataset. Resampling berlebihan dengan 

SMOTE dapat menghasilkan sampel sintetis yang tidak realistis atau noise dalam 

data. Oleh karena itu, penting untuk melakukan evaluasi dan validasi yang cermat 

terhadap hasil resampling SMOTE. 

Selanjutnya algoritma yang digunakan pada penelitian ini ada tiga algoritma 

untuk base model (LR, SVM, dan kNN) dan satu algoritma untuk meta model (RF). 

Model dibuat menggunakan teknik stacking ensemble learning. Hasil membuktikan 

bahwa teknik stacking ensemble learning dapat meningkatkan akurasi prediksi base 

model sejumlah 0,44% untuk LR, 0,47% untuk SVM, dan 0,13% untuk kNN. Untuk 

kasus fraud detection, matriks akurasi tidak bisa menjadi satu-satunya acuan bahwa 
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model dikatakan bagus atau tidak. Matriks lain yang perlu dipertimbangkan adalah 

recall karena pada matriks ini terdapat nilai false negative yang pada kasus fraud 

detection nilai ini sangat diperhatikan. 

6.2 Saran 

Saran yang diberikan untuk mengembangkan penelitian selanjutnya adalah 

penggunaan dataset yang bervariasi. Dengan demikian model yang dibuat akan 

semakin akurat. Saran lain adalah pada kombinasi algoritma base model dan meta 

model. Penelitian selanjutnya dapat mengkombinasikan algoritma-algoritma 

prediksi pada machine learning untuk mendapatkan model yang lebih optimal. 

Pemilihan algoritma untuk meta model untuk stacking juga dapat dipertimbangkan 

supaya hasilnya lebih optimal. Selanjutnya, untuk kasus fraud detection, masalah 

kecepatan waktu deteksi menjadi hal yang penting. Oleh karena itu, penelitian 

selanjutnya perlu mencatat waktu yang dibutuhkan untuk running setiap model. 
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