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BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

SeteIah menyelesaikan peneIitian mengenai anaIisis sentimen terhadap pandangan 

masyarakat tentang Vaksin Booster dan implementasinya di Indonesia dengan memanfaatkan 

metode Support Vector Machine (SVM), serta Support Vector Machine (SVM) ekstraksi fitur  

SentiStrength, peneIiti akan memasuki tahap akhir untuk merumuskan kesimpuIan dan saran 

berdasarkan hasiI peneIitian tersebut. Dibawah ini disajikan kesimpuIan dan rekomendasi yang 

diberikan oIeh peneIiti: 

6.1. KesimpuIan 

 Dibawah ini merupakan simpulan dari peneIitian yang teIah diIakukan sebelumnya: 

1. HasiI dari pengklasifikasian dengan metode Support Vector Machine (SVM) dan 

ekstraksi fitur menggunakan SentiStrength dalam analisis sentimen terhadap Vaksin 

Booster menunjukkan bahwa metode Support Vector Machine (SVM) dengan ekstraksi 

fitur SentiStrength menghasiIkan tingkat akurasi tertinggi. Nilai dari f-1 score yang 

diperoleh sebesar 83%. Di sisi lain, dalam analisis dengan metode Support Vector 

Machine (SVM) tanpa ekstraksi fitur, mendapatkan f-1 score sebesar 73%. Dalam 

rangkaian pengujian ini, dapat disimpulkan bahwa baik metode Support Vector Machine 

(SVM) ekstraksi fitur SentiStrength maupun metode Support Vector Machine (SVM) 

mampu melakukan klasifikasi data dengan baik. 

2. HasiI dari pengklasifikasian dengan metode Support Vector Machine (SVM) dan 

Support Vector Machine (SVM) dengan ekstraksi fitur SentiStrength dalam analisis 

sentimen terhadap Vaksin Booster menunjukkan bahwa metode Support Vector 

Machine (SVM) dengan  ekstraksi fitur SentiStrength menghasiIkan tingkat akurasi 

tertinggi. Akurasi yang diperoleh adalah sebesar 84%. Di sisi lain, dalam analisis dengan 

metode Support Vector Machine (SVM) tanpa ekstraksi fitur, mendapatkan akurasi 

sebesar 73%. Dalam rangkaian pengujian ini, dapat disimpulkan bahwa baik metode 

ekstraksi fitur Support Vector Machine (SVM) SentiStrength maupun metode Support 

Vector Machine (SVM) mampu melakukan klasifikasi data dengan baik. 

3. Hasil validasi untuk analisis Vaksin Booster menggunakan metode Support Vector 

Machine (SVM) dan ekstraksi fitur menggunakan SentiStrength menunjukkan bahwa 
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metode Support Vector Machine (SVM) dengan ekstraksi fitur SentiStrength memiliki 

persentase nilai presicion Netral tertinggi. Secara khusus, metode Support Vector 

Machine (SVM) dengan ekstraksi fitur SentiStrength mendapatkan niIai NetraI sebesar 

84%, yang lebih tinggi daripada metode lainnya. 

4. Hasil analisis sentimen terkait Vaksin Booster menunjukkan bahwa ketika masyarakat 

telah mengalami pelaksanaan Vaksin Booster selama lebih dari satu tahun, respon yang 

paling umum adalah Netral dengan persentase 62%. Hal ini terlihat khususnya dalam 

analisis menggunakan metode Support Vector Machine (SVM) dengan ekstraksi fitur 

SentiStrength.  

5. Pandangan masyarakat Indonesia terhadap Vaksin Booster yang telah berjalan di 

Indonesia selama hampir satu tahun lebih cenderung positif. Masyarakat telah terbiasa 

dengan keberadaan virus Covid-19 dan juga melihat banyak individu yang menjalani 

Vaksin Booster. Berbeda dengan awalnya, ketika Vaksin Booster pertama kali 

diperkenalkan, masyarakat mungkin merasa khawatir terhadap potensi efek 

sampingnya. Data penelitian juga menunjukkan bahwa pandangan masyarakat terhadap 

Vaksin Booster cenderung netral, dengan persentase yang melebihi 50%. Pandangan 

positif ini diperkirakan akan semakin meningkat di tahun-tahun mendatang. 

6.2. Saran   

1. Penggunaan kamus memiliki kelemahan mencakup ketidakmampuan dalam mendeteksi 

sarkasme dan ironi, keterbatasan dalam mencakup konteks budaya dan sosial yang lebih 

rumit, kurangnya dinamika terhadap perubahan bahasa seiring waktu, keterbatasan 

dalam memahami konteks kalimat secara keseluruhan, ketidakmampuan mengatasi 

makna jamak atau polisemi, dan tidak memperhitungkan waktu perubahan zaman dalam 

gaya bahasa internet. Kamus tersebut terfokus pada daftar kata positif dan negatif, 

sehingga tidak selalu mampu menginterpretasi nuansa dan kompleksitas dalam bahasa. 

Untuk meningkatkan akurasi analisis sentiment, disarankan untuk mempertimbangkan 

integrasi dengan metode-metode tambahan agar mendapatkan hasil yang lebih 

maksimal. 
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