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BAB 7 

KESIMPULAN & SARAN 

7.1. Kesimpulan 

Kesimpulan yang dapat diambil dalam tugas akhir ini adalah dasbor pemodelan 

yang dirancang di PT. ABC dapat membantu memperpaiki hasil sifat fisik bubuk 

susu sehingga dapat sesuai dengan standar perusahaan. Pemodelan yang 

dilakukan adalah menggunakan metode regresi linear berganda, dengan 3 

variabel reseptor dan 4 variabel prediktor pada masing-masing variabel reseptor. 

Terdapat 3 variabel reseptor yaitu foam (y1), White Flakes Number (y2), dan 

Reconstitution (y3). yaitu Dengan persamaan   𝑦1 = 607,998 − 0,185(𝑥1) −

2,656(𝑥2) + 0,020(𝑥3) − 3,259(𝑥4), 𝑦2 = −895,415 + 0,409(𝑥1) + 3,231(𝑥2) −

0,045(𝑥3) + 7,091(𝑥4), dan  𝑦3 = 68,988 − 0,026(𝑥1) − 0,307(𝑥2) + 0,003(𝑥3) −

0,298(𝑥4). 

Dashboard yang dirancang mampu untuk meningkatkan jumlah sifat fisik bubuk 

susu yang sesuai standar sebesar 26,21% untuk foam(y1), 7,47% untuk WFN, dan 

3,61% untuk reconstitution  serta dapat meningkatkan kualitas sifat fisik bubuk 

susu yang ada sebelumnya.  

7.2. Saran 

Saran untuk kemajuan tugas akhir ini adalah sebagai berikut. 

1. Penelitian dilakukan dengan variabel prediktor yang lebih banyak, sehingga 

dapat lebih mewakilkan berbagai macam proses produksi 

2. Dashboad yang sudah diterapkan ini harapannya dapat dikembangan lagi agar 

dapat melakukan proses otomasi dalam memproses data, sehingga data-data 

yang terbaru dapat terekam dan langsung menjadi insight terbaru 

3. Penelitian dilakukan pada masing-masing produk yang dibuat di PT. ABC, 

sehingga dapat menghasilkan pemodelan yang lebih detail. 
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LAMPIRAN 

Lampiran 1. Non Disclosure Agreement (1) 
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Lampiran 2. Non Disclosure Agreement (2) 
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Lampiran 3. Non Disclosure Agreement (3) 
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Lampiran 4. Non Disclosure Agreement (4) 
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Lampiran 5. Scatter Plot x1 dengan Reconstitution 

 

Lampiran 6. Scatter Plot x1 dengan Foam 

 

Lampiran 7. Scatter Plot x1 dengan WFN 
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Lampiran 8. Scatter Plot x2 dengan Foam 

 

Lampiran 9. Scatter Plot x2 dengan WFN 

 

Lampiran 10. Scatter Plot x2 dengan Reconstitution 
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Lampiran 11. Scatter Plot x3 dengan Foam 

 

Lampiran 12. Scatter Plot x3 dengan WFN 

 

Lampiran 13. Scatter Plot x3 dengan Reconstitution 
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Lampiran 14. Code Python Mixer 

import pandas as pd 

import numpy as np 

df1=pd.read_excel("Data_Trend_Mixer_Spray_Drier_20230101_20230831.xl

sx", sheet_name = "General") 

dffiks=pd.DataFrame({ 

    'PRO':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'LOT':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Jumlah pemakaian Milk (Liter)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Batch Susu Segar':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Water Aktual FE 33101 (liter)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Batch Oil':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Fat Blend Mes':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Fat Blend Actual':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'SS dari Silo':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Temp TIC 33104 (o C)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Duration Compounding (Minutes':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Coumpounding No':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Hopper':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Level Compounding':["SGZ-???", "SGZ???"],  

    'Speed SC 31501 %':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Suhu Akhir Coumpounding':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'DURATION DSI TO COOLER (MINUTES)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'SUHU DSI 1 TIC 47101 (o C)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'SUHU DSI 2 TIC 47201 (C) - CCP 5':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Flow DSI FEED FIC 45501  (lt/hr) -  CCP 5':["SGZ-???", 

"SGZ???"], 

       'Cek Talling & Cleaning DF':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Press Prod PI_44301':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Suhu Coller Awal':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Suhu Coller Tengah':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Suhu Cooler Akhir':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Suhu Chilled Water':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'MST No':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Suhu MST':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Level MST (%)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'PH Liquid Compounding':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'TS (%)':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Pengecekan Viscometer MST':["SGZ-???", "SGZ???"], 

       'Pengecekan Temperatur Viscometer':["SGZ-???", "SGZ???"], 

    'Data Pengunaan By Product' :["SGZ-???", "SGZ???"]    

    }) 

 

listpro=df1["PRO"].to_list() 

listproo = list(dict.fromkeys(listpro)) 

for i in listproo: 
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    df1fiks=df1[df1["PRO"]==i] 

    mean = df1fiks.mean(axis=0) 

    dffiks=dffiks.append(mean, ignore_index=True) 

dffiks 

 

with pd.ExcelWriter('WOWW.xlsx') as writer: 

    dffiks.to_excel(writer, sheet_name='Sheet1') 
Lampiran 15. Code Python Drier 

#Import Library 

 

import pandas as pd 

import numpy as np 

 

#read data set 

df1=pd.read_excel("Copy of 

Data_Trend_SWB_Spray_Drier_20230101_20230809.xlsx", 

sheet_name="General") 

 

#Drop Uncontrolable and unused variable (Disscused with stakeholder) 

df1=df1[df1.SKU != "NPO"] 

df1=df1.drop("Date", axis=1) 

df1=df1.drop("Time", axis=1) 

df1=df1.drop("Prod Order - SKU", axis=1) 

df1=df1.drop("CLEANING DAN CEK TAILING DF HPP", axis=1) 

df1=df1.drop("SL 62460 % HPP", axis=1) 

df1=df1.drop("MOTOR SC Blower SB 1 61920 (%)", axis=1) 

df1=df1.drop("MOTOR SC  Blower SB 3 +4 61930 (%)", axis=1) 

df1=df1.drop("PRESSURE SAFETY DRIER LT 2", axis=1) 

df1=df1.drop("PRESSURE SAFETY DRIER LT 4", axis=1) 

df1=df1.drop("SUHU SUPPLY FAN LT 2 (Celcius)", axis=1) 

df1=df1.drop("TO START STOP/ DC", axis=1) 

df1=df1.drop("PEMAKAIAN FAT", axis=1) 

df1=df1.drop("PEMAKAIAN ARA", axis=1) 

df1=df1.drop("Sieve Test", axis=1) 

df1=df1.drop("CONSENTRATE TANK NO", axis=1) 

df1=df1.drop("Pemakaian Duplex Strainer HPP", axis=1) 

df1=df1.drop("Remark", axis=1) 

df1=df1.drop("LOT", axis=1) 

df1=df1.drop("Lot2", axis=1) 

df1=df1.drop("Lot3", axis=1) 

df1=df1.drop("Lot4", axis=1) 

df1=df1.drop("MENIT/JAM (60 Menit)", axis=1) 

df1=df1.drop("START FINISH SPRAY WAKTU TINGGAL MST", axis=1) 

df1=df1.drop("START FINISH EVAPORASI", axis=1) 

df1=df1.drop("START FINISH SPRAY", axis=1) 
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df1=df1.drop("Column3", axis=1) 

df1=df1.drop("Column1", axis=1) 

df1=df1.drop("column x", axis=1) 

df1=df1.drop("Column2", axis=1) 

df1=df1.drop("Column4", axis=1) 

df1=df1.drop("Column5", axis=1) 

df1=df1.drop("SKU", axis=1) 

df1=df1.drop("Regu", axis=1) 

df1=df1.drop("fdg", axis=1) 

 

#Membuat list berisi isi Pro 

listpro=df1["PRO"].to_list() 

 

#Menghapus PRO yang sama dalam list 

listproo = list(dict.fromkeys(listpro)) 

listproo 

 

#Melakukan rata rata masing-masing nilai berdasarkan PRO 

for i in listproo: 

    df1fiks=df1[df1["PRO"]==i] 

    mean = df1fiks.mean(axis=0) 

    dffiks=dffiks.append(mean, ignore_index=True) 

dffiks 

 

#Membuat excel baru dengan dataframe final 

with pd.ExcelWriter('Drier.xlsx') as writer: 

    dffiks.to_excel(writer, sheet_name='Sheet1') 
Lampiran 16. Code Python Merge 

import pandas as pd 

df1=pd.read_excel("Drier.xlsx") 

df2=pd.read_excel("Mixer.xlsx") 

df3=pd.read_excel("PPP (170823).xlsx",sheet_name="Raw data") 

df4=pd.read_excel("Data_Trend_Mixer_Spray_Drier_20230101_20230831.xl

sx",sheet_name="General (2)") 

df5=pd.read_excel("Copy of 

Data_Trend_SWB_Spray_Drier_20230101_20230809.xlsx",sheet_name="Gener

al (2)") 

dffinal=pd.merge(left=df2, right=df1, how='left', left_on='PRO', 

right_on='PRO') 

dffinal=pd.merge(left=dffinal, right=df3, how='left', left_on='PRO', 

right_on='Production Line Order') 

dffinal=pd.merge(left=df4, right=dffinal, how='left', left_on='PRO', 

right_on='PRO') 
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Lampiran 17. Code R Linear Modelling 

maindf=Final_Data_PF_Tugas_Akhir_Recons 

maindfrecons <- maindf %>% 

  select(-"Prod Order - SKU",-SKU,-PRO,-WFN, -"Foam 0 Menit (ml)", -

"Foam 5 Menit(ml)") 

 

maindfwfn <- maindf %>% 

  select(-"Prod Order - SKU",-SKU,-PRO,-Recons, -"Foam 0 Menit 

(ml)", -"Foam 5 Menit(ml)") 

 

maindffoam <- maindf %>% 

  select(-"Prod Order - SKU",-SKU,-PRO,-Recons, -WFN, -"Foam 5 

Menit(ml)") 

 

model <- lm(df$`Recons` ~. , data = maindf) 

summary(model) 

 
Lampiran 18. Code R Scatter Plot 

library(ggplot2) 

library(rlang) 

library(stats) 

library(tidyr) 

library(dplyr) 

data1 <- Final_Data_PF_Tugas_Akhir 

data <- data1 %>% 

  select(-"Prod Order - SKU",-SKU,-PRO) 

# Function to generate scatter plots for each pair of variables 

generate_scatter_plots <- function(data) { 

  for (x_var in colnames(data)) { 

    for (y_var in colnames(data)) { 

      if (x_var != y_var) { 

        # Fit linear model 

        model <- lm(data[[y_var]] ~ data[[x_var]]) 

        p_value <- summary(model)$coefficients[2, 4] 

        p_value_text <- paste("p-value =", round(p_value, 4)) 

         

        p <- ggplot(data, aes(x = !!sym(x_var), y = !!sym(y_var))) + 

          geom_point() + 

          annotate("text", x = Inf, y = Inf, label = p_value_text,  

                   hjust = 1.1, vjust = 2, size = 3.5, color = 

"red") + 

          labs(title = paste("Scatter Plot of", y_var, "vs", x_var), 

               x = x_var, 

               y = y_var) + 

          theme_minimal() 
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        print(p) 

      } 

    } 

  } 

} 

 

# Call the function to generate the scatter plots 

generate_scatter_plots(data) 

 
Lampiran 19. R Code untuk Power BI 

model<-lm(`Foam 0 Menit (ml)`~.,dataset) 

df<-data.frame(coef(model)) 

names(df)[names(df)=="coef.model."]<-"coefficients" 

df['variables']<-row.names(df) 
 

 

 

 

 

 


