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BAB VI 

KESIMPULAN & SARAN 

A. Kesimpulan 

Ketiga model arsitektur CNN yang telah dilatih oleh Penulis memiliki 

tingkatan akurasi yang berbeda-beda. Hasil terbaik dari masing-masing arsitektur 

CNN yang telah dilatih menggunakan dataset original adalah: GoogleNet yang 

dilatih menggunakan optimizer SGD dengan nilai akurasi sebesar 90,21%, 

MobileNet yang dilatih menggunakan optimizer Adam dengan nilai akurasi sebesar 

78,80%, dan AlexNet yang dilatih menggunakan optimizer Adam dengan nilai 

akurasi sebesar 84,51%. ketiga model CNN tersebut dilatih menggunakan dataset 

yang dihilangkan latar belakangnya, dan hasil yang dituliskan adalah pengujian 

dengan menggunakan dataset yang tidak dihilangkan latar belakangnya. 

Adapun dari hasil yang didapatkan oleh Penulis, GoogleNet dengan optimizer 

SGD merupakan model dengan arsitektur yang paling stabil dalam 

mengklasifikasikan buah naga dengan dataset yang dimiliki oleh Penulis. Dalam 

hal ini penggunaan inception modules dapat dengan baik mengekstrasi fitur-fitur 

serta pola dari ketiga kategori buah naga. Model GoogleNet juga memberikan hasil 

yang baik saat diuji menggunakan gambar dengan latar belakang yang tidak 

dihilangkan, yakni mencapai angka 90,21% untuk tingkatan akurasi yang dimiliki. 

Meskipun demikian, terdapat penurunan tingkat akurasi yang signifikan 

dikarenakan awalnya model dilatih menggunakan gambar dengan latar belakang 

yang telah dihilangkan. 

 

B. Saran 

Penulis memiliki 3 jenis struktur CNN yang akan diuji oleh Penulis. Selain 

itu, terdapat pula 3 jenis optimizer dengan variasi 3 epochs pelatihan. Hal tersebut 

menjadikan Penulis memiliki 27 variasi model AI dengan cakupan yang sangat luas. 

Hal ini sangat disayangkan sebab Penulis akhirnya tidak dapat meneliti Model 

secara spesifik dan mengoptimalkannya hingga ke titik terbaiknya. Contohnya 
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adalah mengubah nilai hyperparameter untuk optimizer, Seperti decay pada 

RMSprop, ataupun BETA1 dan BETA2 untuk Adam.  

Dikarenakan keterbatasan waktu, Penulis juga hanya dapat menggunakan 

dataset berupa buah naga dengan klasifikasi 3 kelas. Apabila memiliki waktu yang 

lebih, Penulis dapat mencari kategori buah lain agar cakupan dalam lebih luas. 

Dengan demikian, Penulis dapat mengoptimalkan kekuatan dari CNN ke titik 

terbaiknya. 

Untuk dikembangkan pada penelitian selanjutnya, model dapat 

dikembangkan lebih lanjut dengan memanfaatkan fitur yang sudah ada. Contohnya 

adalah dengan menghitung berapa jumlah buah naga yang segar pada sekumpulan 

gambar buah naga dengan mengimplementasikan algoritma You Only Look Once 

(YOLO). Pengoptimalan pelatihan juga dapat dilakukan dengan melatih model 

pada cloud sehingga memungkinkan eksperimen dengan pelatihan yang lebih cepat 

dan pengaturan hyperparamer yang lebih optimal. Penelitian juga dapat 

mengimplementasikan algoritma early stopping agar dapat mencari nilai epoch 

yang terbaik dengan sendirinya.  

Untuk tingkatan yang lebih lanjut, penelitian dapat dilakukan hingga ke 

tahapan pembuatan aplikasi ataupun prototype agar model dapat langsung diuji dan 

digunakan. Model juga dapat dilatih tidak hanya dengan buah naga, melainkan 

dapat dikembangkan untuk mengklasifikasikan jenis buah lainnya. 
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