BAB 6

KESIMPULAN DAN SARAN

6.1 Kesimpulan

Algoritma prediksi berbasis machine learning seperti Random Forest,
KNN, Naive Bayes, dan SVM telah berhasil diimplementasikan untuk
memprediksi kemungkinan dropout mahasiswa. Dari hasil penelitian yang
dilakukan, Random Forest terbukti paling efektif dalam memprediksi dropout,
menunjukkan tingkat akurasi dan kemampuan diskriminatif yang tinggi terhadap
kelas target. Algoritma ini efisien dalam menangani data yang tidak seimbang dan
memiliki  robustness terhadap variasi data, terutama ketika dilakukan

hyperparameter tuning dan ketika menghadapi noise tambahan dalam dataset.

Tingkat akurasi algoritma prediksi dalam penerapan prediksi dropout
mahasiswa sangat bervariasi tergantung pada jenis algoritma dan kondisi data.
Random Forest menunjukkan akurasi sangat tinggi yaitu 0.99725 tanpa
modifikasi, 0.99718 dengan hyperparameter tuning dan 0.99127 dengan
penambahan noise. KNN dan Naive Bayes juga menunjukkan peningkatan
performa dengan hyperparameter tuning. Sementara itu, SVM, meskipun
menunjukkan peningkatan dengan tuning, tetap memiliki performa yang lebih
rendah dibandingkan algoritma lainnya. Ini menunjukkan bahwa beberapa
algoritma lebih sensitif terhadap perubahan dalam data dan membutuhkan

penyesuaian parameter yang lebih cermat untuk mencapai optimalisasi prediksi.

Analisis feature importance yang dilakukan menunjukkan bahwa variabel
seperti keaktifan mahasiswa di perpustakaan, penggunaan LMS, poin mahasiswa,
dan jumlah SKS semester 2 adalah faktor kunci dalam prediksi dropout.
Penemuan ini memberikan landasan untuk intervensi yang lebih ditargetkan dan
perencanaan akademik yang lebih efisien, sehingga potensi dropout dapat

diminimalisir.
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6.2 Saran

Berdasarkan hasil penelitian ini, beberapa saran untuk penelitian selanjutnya adalah

melakukan penelitian tentang:

1.

Pengaruh variabel lain yang mungkin mempengaruhi dropout, seperti
dukungan sosial, kesehatan mental, dan faktor ekonomi, untuk memperkaya
dalam prediksi mahasiswa dropout.

Eksplorasi dan penerapan bentuk prediksi lain seperti Deep Learning atau
ensemble methods untuk melihat apakah ada peningkatan dalam akurasi dan
efektivitas.

Kemungkinan integrasi algoritma prediksi ke dalam sistem informasi
mahasiswa yang ada untuk fasilitasi peringatan dini dan intervensi yang lebih
efektif.
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