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INTISARI

Kayu merupakan bahan baku utama dalam konstruksi rumah dan industri
manufaktur perabot rumah tangga, seperti lemari, pintu, dan kursi. Kualitas kayu sangat
mempengaruhi nilai ekonomis produk akhir, sehingga pemilihan jenis kayu yang tepat
menjadi sangat penting. Setiap jenis kayu memiliki pola dan warna yang khas. Proses
identifikasi jenis kayu sering kali memerlukan keahlian khusus, karena setiap jenis kayu
memiliki karakteristik fisik yang unik, seperti pola dan warna. Keahlian ini melibatkan
kemampuan untuk mengenali dan membedakan jenis kayu berdasarkan detail-detail yang

mungkin sulit diidentifikasi oleh orang awam.

Penelitian ini mengimplementasikan klasifikasi citra jenis kayu lokal, seperti
akasia, glugu, jati, jati belanda, mahoni, nangka, pinus, dan sengon, dengan
membandingkan dua model Convolutional Neural Network (CNN), yaitu Xception dan
MobileNetV2. Hasil penelitian menunjukkan bahwa kedua model menghasilkan tingkat
akurasi yang tinggi, dengan Xception mencapai akurasi 94% dan MobileNet\VV2 mencapai
89%. Pada percobaan lanjutan, setelah dilakukan fine-tuning, akurasi model Xception
meningkat menjadi 99% dan MobileNetV2 mencapai 90%. Analisis menunjukkan bahwa
akurasi model dipengaruhi oleh berbagai faktor, seperti pemilihan model, jumlah data

pelatihan, jumlah fine-tunning serta jumlah epoch yang digunakan.

Kata kunci : klasifikasi jenis kayu, CNN, Xception, MobileNetV2, Fine-tunning



ABSTRAK

Wood is a primary raw material in home construction and the manufacturing of
furniture, such as cabinets, doors, and chairs. The quality of wood greatly affects the
economic value of the final product, making it crucial to select the appropriate type of
wood. Each type of wood has distinctive patterns and colors. Identifying wood types often
requires specialized expertise, as each type possesses unique physical characteristics, such
as grain patterns and color variations. This expertise involves the ability to recognize and

distinguish wood types based on details that may be difficult for the untrained eye to detect.

This study implements image classification of local wood types, such as akasia,
glugu, jati, jati belanda, mahoni, nangka, pinus, and sengon, by comparing two
Convolutional Neural Network (CNN) models: Xception and MobileNetV2. The results
showed that both models achieved high accuracy, with Xception reaching 94% accuracy
and MobileNetV2 achieving 89%. In further experiments, after fine-tuning, the accuracy
of the Xception model increased to 99%, while MobileNetV2 reached 90%. The analysis
indicates that model accuracy is influenced by factors such as model selection, the amount

of training data, the degree of fine-tuning, and the number of epochs used.

Keywords : Wood Classification, CNN, Xception, MobileNetV2, Fine-tunning
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