BAB 1
PENDAHUL UAN

1.1 Latar Bel akang Masal ah

Kemaj uan teknol ogi informasi saat ini berkenbang
semakin  cepat. Sehingga banyak hal yang dapat
di manf aatkan oleh nmanusia dengan adanya kenmajuan
teknol ogi tersebut. Salah satu manfaat yang dapat
di peroleh ialah nenbantu nmanusia dalam nenganbil
keputusan. Para ahli konputer nencoba nenmbangun suatu
si stem yang dapat nenbantu nenganbil suatu keputusan.
Dengan adanya sistem tersebut akan nengurangi risiko
kesal ahan yang dapat terjadi karena keterbatasan

manusi a.

Si stem i nformasi dapat di gunakan untuk mnenper nudah
ber bagai macam aktivitas manusia. Sal ah satunya ial ah
menpr edi ksi sesuatu berdasarkan data-data nentah yang
ada. Pada nulanya, manusia harus nenpredi ksikanya
dengan perhitungan manual nenggunakan berbagai macam
teorema yang sudah terbukti dapat nenprediksi dan

nmenghasi | kan suatu kesi npul an dengan kl asi fi kasi .

Berdasarkan data yang ditinjau dari Universitas
Atma Jaya Yogyakarta pada tahun 2010, 2011 dan 2012
terdapat 11.86% dari rata-rata pertahun nahasi swa yang
menenpuh | ama studi | ebih dari 4 tahun. Sedangkan rata-
rata |PK mahasi swa pada tahun 2010, 2011, dan 2012
adal ah 2.52. Hal ini dibuktikan dengan adanya data yang
di peroleh dari sistem informasi BUSINESS Intelligence
Universitas Atnma Jaya Yogyakarta. Berikut adal ah tabe
data pada tahun 2010, 2011, dan 2012:



Tabl e 1 Data Mahasi swa tahun 2010, 2011, 2012

Tahun
2010 2011 2012
Rata-rata | ama
4 5, 98 5, 27 4. 89
st udi ( Tahun)
>7 24, 79% 14, 14% 9, 56¥%
6, 5-6, 9 6, 83% 5, 10% 5,11%
6-6, 4 6, 05% 5,67% 4, 38%
Lama St udi 5,5-5,9 9, 43% 10, 57% 8, 91%
( Tahun) 5-5, 4 11, 32% 12, 36% 10, 70%

4,5-4,9 13, 92% 16, 94% 20, 66

4-4, 4 15, 09% 18, 79% 18, 80¥

<4 12, 56% 16, 43% 21, 88%

Rata-rata | PK | ul usan 3, 06 3,11 3,17

Rata-rata | PK

: 2,41 2,55 2,60
mahasi swa

Sumber : Business Intelligence UAJY

Ber dasarkan data-data tersebut maka, Universitas
At ma Jaya Yogyakarta perlu nenberi kan perhatian khusus
kepada mahasi swa yang dipredi ksi |PK kurang dari 2,7,
seperti menberi kan kelas tanbahan supaya dapat
mem ni mal kan jum ah mahasi swa yang nenenpuh | ama st udi
| ebih dari 4 tahun dan neningkatkan rata-rata |PK

mahasi swa.



Unt uk dapat nenget ahui mahasi swa yang mem liki |PK
kurang dari 2,7; dapat dil akukan dengan netode
klasifikasi. Ditinjau dari data-data mahasi swa baru,
yang dikl asifi kasi kan dengan data-data history (data
yang sudah ada), maka akan di perol eh data predi ksi |PK
rata-rata SKS dan persentase kehadiran nmahasi swa baru
sehi ngga mahasi swa tersebut dapat dipantau |ebih detai
ol eh Universitas Atma Jaya Yogyakart a.

Berdasarkan |atar belakang diatas, dibutuhkan
apl i kasi kl asifikasi nahasiswa baru Universitas Atna
Jaya Yogyakarta yang nenggunakan netode klasifikasi.
Penggunaan netode ini nerupakan salah satu netode yang
di gunakan sebagai pendukung keputusan (Hernmaduanti,
2008) .

Nai ve Bayes Cl assifier mer upakan nmet ode
kl asi fi kasi yang nmudah di i npl enent asi kan kar ena
seder hana, juga waktu konputasi yang cepat. Naive Bayes
Cl assifier merupakan salah satu netode yang popul er
di gunakan untuk nenyel esai kan nasal ah kil asifi kasi
Nai ve Bayes C assifier nenbagi dua tahapan Kkl asifikasi,
yaitu tahap training dan tahap klasifikasi itu sendiri.
Tahap training ditujukan untuk nenci ptakan sebuah nodel
Classifier guna nenpredi ksi data test yang nanti akan
di msukkan (Faqot, 2011).

Dengan aplikasi nenggunakan teknol ogi data m ning
Al goritma Naive Bayes Classifier nenbantu universitas
dal am nenpredi ksi |PK, rata-rata sks dan persentase
kehadi ran dari mmhasiswa baru berdasarkan program
studi, jalur pendaftaran, jenis kelam n, kabupaten/kota

dan nilai masuk



1.2 Runusan Masal ah

Berdasarkan |atar belakang diatas, naka dapat
di runuskan rnasal ah, bagai mana  nmenbangun  apli kasi
kl asi fi kasi mahasi swa baru Universitas Atnma Jaya

Yogyakarta dengan net ode Naive Bayes Classifier?

1.3 Batasan Masal ah

Bat asan masal ah dal am penbangunan aplikasi in

antara | ain:

1. Data nmhasi swa akan diklasifikasikan ke dal am
kel as | PK, rata-rata sks dan persentase
kehadi ran dengan rinci an sebagai berikut:

e |PK :
1. IPK = 3,00
2. 2,50 < I1PK < 3,00
3. 2.00 £ IPK < 2.50
4, |PK < 2,00
e Rata-rata SKS
1. SKS = 22
2. 19 < SKS < 22
3. 16 < SKS < 19
4. SKS < 16

e Persentase Kehadiran
1. Kehadiran =2 75%
2. 51% < kehadiran < 75%
3. Kehadiran < 51%
2. Variabel yang di gunakan untuk klasifikasi ialah
program studi, j al ur pendaft ar an, jenis

kel am n, kabupaten/kota dan nilai masuk.



1.4 Tujuan Penulisan Tugas Akhir

Tujuan tugas akhir ini adalah untuk menbangun
apli kasi klasifikasi mahasiswa baru Universitas Atma
Jaya Yogyakarta dengan net ode Naive Bayes C assifier.

1.5 Metode yang D gunakan

Met ode yang di gunakan dal am penbuatan tugas akhir
I ni adal ah:
1. Metode Penelitian Kepustakaan
Penul i s nmenggunakan netode ini untuk nencari
literatur, buku atau brosur yang ada kaitannya
dengan obyek yang diteliti. Dari metode ini
di harapkan dapat nmenpertegas teori serta
keperluan analisis dan nendapatkan data yang
sesungguhnya.
2. Metode penbangunan perangkat | unak
a. Analisis
Menganal i sa permasal ahan yang nuncul dan
nmenent ukan spesi fi kasi kebut uhan at as
sistem yang dibuat. Hasil analisis berupa
nodel perangkat |unak yang dituliskan dal am
dokunen tekni s Spesi fi kasi Kebut uhan
Per angkat Lunak (SKPL).
b. Perancangan
Mer ancang si stem berdasarkan hasil analisis
yang tel ah dil akukan. Perancangan dil akukan

untuk nendapat kan deskripsi arsitektural

per angkat | unak, deskri psi dat a dan
deskri psi prosedural . Hasi | per ancangan
ber upa dokunen Deskri psi Per ancangan

Per angkat Lunak (DPPL).



c. Pengkodean
Pada tahap ini diharapkan hasil berupa kode
sunber yang siap dieksekusi dengan cara
mengi npl enent asi kan  hasi | rancangan ke
dal am pr ogr am

d. Penguji an
Menguji sistem yang telah dibuat pada
| angkah  pengkodean. Pengujian dil akukan

unt uk nmenguji fungsi onal perangkat | unak.

1.6 Sistematika Penulisan Laporan

Penul i san | aporan akhir ini disusun nenjadi enamn

bab, yaitu:

BAB 1 PENDAHULUAN
Pada bab ini akan dijelaskan nengenai |atar
bel akang masal ah, bat asan masal ah, rumusan

masal ah, t uj uan, met ode yang di gunakan, dan
si stemati ka penul i san | aporan.

BAB 2 TI NJAUAN PUSTAKA
Pada bab ini akan nenjabarkan beberapa studi yang

sudah terlebi h dahulu dilakukan sebel um penbuat an
apl i kasi klasifikasi nahasiswa baru Universitas
Atma Jaya Yogyakarta dengan Metode Naive Bayes
Classifier.
BAB 3 LANDASAN TEORI

Pada bab ini akan dijel askan nengenai teori-teori,
pendapat, prinsip, dan sunber-sunber lain yang
dapat di pertanggungj awabkan secara ilmah dan
dapat di pergunakan sebagai penbanding atau acuan

di dal am penbahasan mnasal ah.



BAB 4 ANALI SI' S DAN PERANCANGAN S| STEM
Pada bab ini akan dijelaskan nengenai analisis dan
perancangan apli kasi perangkat |unak yang akan

di buat .

BAB 5 | MPLEMENTASI DAN PENGUJI AN SI STENV
Pada bab ini akan dijelaskan hasil inplenentasi
dan hasil pengujian yang dilakukan terhadap
si st er.

BAB 6 KESI MPULAN DAN SARAN
Pada bab ini akan dijelaskan kesinpulan dari
penbahasan |aporan secara keseluruhan dan saran

unt uk pengenbangan | ebih | anjut.



