
BAB VI 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 

A.  Kesimpulan 

  Berdasarkan analisa terhadap hasil pengamatan yang dilakukan pada 

proses pengujian, maka dapat diambil kesimpulan sebagai berikut: 

1.  Metode Learning Vector Quantization dapat diimplementasikan ke dalam 

aplikasi smart calculator sebagai metode pengenalan karakter. 

2. Berdasarkan hasil percobaan yang dilakukan, maka dapat disimpulkan 

bahwa dengan menggunakan 21 data pelatihan, sistem dapat mengenali 

pola dengan presentase keberhasilan tertinggi (82.35%) ketika 

menggunakan 10 max epoh. Kemudian untuk 31 data pelatihan, sistem 

mampu mengenali pola dengan presentase keberhasilan tertinggi (85.59%) 

dengan menggunakan 10 max Epoh. Sedangkan untuk 51 data pelatihan, 

sistem dapat mengenali pola dengan presentase keberhasilan tertinggi 

(87.94%) dengan menggunakan max epoh bernilai 10, 20 dan 30. Semakin 

banyak data pelatihan yang digunakan, maka tingkat keakuratan hasil 

pengenalan karakter akan semakin meningkat.  

3.  Nilai parameter pada jumlah data pelatihan dan max epoh sangat 

mempengaruhi keberhasilan sistem dalam mengenali pola. Dari hasil 

pengujian, dapat diketahui bahwa semakin banyak data pelatihan yang 

digunakan, maka tingkat keakuratan sistem dalam mengenali pola akan 

semakin tinggi. Sedangkan untuk max epoh, dari hasil pengujian 
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menunjukan bahwa semakin besar nilai max epoh tidak menjamin 

keberhasilan sistem dalam mengenali pola. Untuk memperoleh nilai max 

epoh yang cocok pada suatu jaringan LVQ, maka disarankan untuk 

melalukan beberapa percobaan demi menemukan kombinasi yang cocok 

dengan jumlah data pelatihan yang digunakan. 

4. Hasil pengenalan karakter dipengaruhi oleh beberapa faktor, diantaranya 

bentuk dari sample pola yang uji, ukuran pola baik dari sisi lebar maupun 

panjang pola, dan jarak antar pola. Semakin baik dan jelas bentuk dari 

sample pola, serta memiliki ukuran pola yang standar dan juga jarak antar 

pola yang baik, maka semakin besar pula tingkat keberhasilan sistem 

dalam mengenali pola.  

 

B.  Saran 

Berdasarkan hasil penelitian yang diperoleh, maka dapat disarankan 

beberapa hal diantaranya : 

1. Pada pengembangan selanjutnya dapat ditambahkan fitur untuk 

menampilkan tahap-tahap dalam proses perhitungan. 

2. Peningkatan keakuratan sistem tidak hanya dilakukan pada metode 

pengenalan pola, tetapi juga pada tahap yang mendukung proses 

pengenalan pola, seperti tahap segmentasi karakter maupun tahap ekstraksi 

fitur. 

3. Ekspresi matematika tidak hanya dapat dilakukan secara horizontal, tetapi 

juga dapat dilakukan secara vertikal (terutama untuk bilangan pecahan). 
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