TESIS

DETEKSI JENIS EMOSI DARI TEKS BAHASA
INDONESIA MENGGUNAKAN KEYWORD-SPOTTING
DAN NAIVE BAYES

JULIUS VICTOR MANUEL BATA
No. Mhs.: 145302168/PS/IMTF

PROGRAM STUDI MAGISTER TEKNIK INFORMATIKA
PROGRAM PASCASARJANA
UNIVERSITAS ATMA JAYA YOGYAKARTA
2016






UNIVERSITAS ATMA JAYA YOGYAKARTA

PROGRAM PASCASARJANA
PROGRAM STUDI MAGISTER TEKNIK INFORMATIKA

PERNYATAAN

Bersamaan dengan penelitian ini, maka saya yang bertanda tangan di
bawah ini :
Nama - JULIUS VICTOR MANUEL BATA
Nomor Mahasiswa : 145302168/PS/MTF
Konsentrasi : Soft Computing
Judul Tesis : Deteksi Jenis Emosi dari Teks Bahasa Indonesia

Menggunakan Keyword-Spotting dan Naive Bayes

menyatakan bahwa penelitian ini adalah hasil pemikiran sendiri dan bukan
duplikasi dari karya tulis yang telah ada sebelumnya. Karya tulis yang telah ada
sebelumnya dijadikan acuan oleh penulis guna melengkapi penelitian ini dan
dinyatakan secara tertulis dalam penulisan acuan dan daftar pustaka.

Demikian pernyataan ini dibuat untuk digunakan sebagaimana mestinya.

Yogyakarta, 29 Januari 2016

Julius Victor Manuel Bata



INTISARI

Sekarang ini emosi dari user memegang peranan penting untuk
meningkatkan kinerja sistem komputer. Keadaan emosi user dapat dideteksi dari
berbagai media seperti suara, ekspresi wajah dan teks. Deteksi emosi dari teks
menjadi penting karena pertumbuhan jumlah data teks pada media online dan media
komunikasi berbasis komputer. Sementara itu, penelitian menyangkut deteksi
emosi dari teks bahasa Indonesia masih sedikit dilakukan.

Penelitian tesis ini berfokus pada persoalan deteksi emosi dari teks bahasa
Indonesia. Untuk menyelesaikan persoalan ini, dua model deteksi dikembangkan.
Model yang pertama yaitu berbasis keyword-spotting dan yang kedua berbasis
Naive Bayes Classifier. Model keyword-spotting bergantung pada leksikon emosi.
Sebagai bagian dari model keyword-spotting, tesis ini juga mengembangkan dua
leksikon : baseLex dan SoALex. Model deteksi didasarkan pada struktur hirarki dari
leksikon emosi bahasa Indonesia. Bentuk hirarki ini terdiri dari dua kelas
superordinate dan lima jenis emosi pada tingkat basic. Empat percobaan dilakukan
untuk mengevaluasi model deteksi.

Berdasarkan hasil percobaan, unjuk kerja Naive Bayes Classifier lebih baik
untuk deteksi pada tingkat superordinate. Pada tingkat basic, Naive Bayes
Classifier lebih baik untuk deteksi pada kelas positif. Sedangkan, keyword-spotting
lebih baik untuk deteksi kelas negatif.

Kata-kata kunci : deteksi emosi teks, leksikon emosi, klasifikasi hirarki



ABSTRACT

Nowadays, user emotions are vital to improve computer system
performance. User emotion can be detected from various media such as speech,
facial expressions and text. Detection emotion from text is important because the
increasing amount of text in on-line media and computer-mediated communication.
Meanwhile, there are few research focuses on emotion detection from Indonesian
text which is considered as under-resource languages.

This thesis deals with emotion detection from Indonesian text. To solve this
problem, two detection models was developed. The first one was based on
keyword-spotting and the second was based on Naive Bayes Classifier. As
keyword-spotting strongly depend on the availability of emotion-conveying words
(emotion lexicon), we also develop two emotion lexicon : baseLex and SoALex.
The models based on hierarhical structure of Indonesian emotion lexicon. This
structure consist of two superordinate level and five basic emotion. Four type
experiment were performed to evaluate the models.

The experimental results using 500 tweet have demostrated that keyword-
spotting and Naive Bayes Classifier is able to detect emotion. The findings of this
thesis indicate that Naive Bayes tend to do better for superordinate detection. For
basic level, Naive Bayes Classifier is better for detect positive class while keyword-
spotting is better for negative class.

Keywords : text emotion detection, emotion lexicon, hierarhical detection
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