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BAB 5 
KESIMPULAN DAN SARAN 

 

5.1. Kesimpulan 

Berdasarkan hasil eksperimen yang meliputi pelatihan 

dan pengujian jaringan untuk klasifikasi serta analisis 

hasil klasifikasi yang telah dilakukan , maka dapat 

disimpulkan beberapa hal sebagai berikut: 

a. Klasifikasi penyakit epilepsi dari data EEG dapat 

dilakukan dengan menggunakan teknik External Temporal 

Data Mining. Dalam melakukan klasifikasi menggunakan 

data EEG ini diperlukan pemotongan terhadap data EEG 

sebelum diproses. Pemotongan pada data EEG dalam 

interval waktu tertentu digunakan untuk menangani 

dimensi waktu yang berfungsi untuk mengambil 

informasi tertentu pada interval waktu tersebut. 

Hasil eksperimen menunjukan bahwa semakin banyak 

waktu pemotongan maka akurasi yang dicapai akan 

semakin besar. Selain proses pemotongan, ekstraksi 

parameter pada data yang dipotong juga menjadi 

tahapan yang harus dilalui. Data yang dipotong 

kemudian disajikan kedalam 5 parameter yaitu Mean, 

Standard Deviation, Variance, Skewness, dan Kurtosis. 

Kemudian barulah data diklasifikasikan menggunakan 

jaringan Backpropagation.  

b. Analisis hasil klasifikasi dapat dilakukan dengan 

melihat pengaruh pemotongan interval waktu pada data 

EEG terhadap hasil akurasi klasifikasi, MAE dan waktu 

pelatihan. Analisis juga dapat dilakukan menggunakan 

confusion matrix hasil klasifikasi serta curva ROC. 

Berdasarkan hasil ekspspererimen yang meliputi pelatihan 

dan pengujian jaririnngan untuk klasisifikasi serta analisis

hasil klasifikikasi yang telah dilakukukana  , maka dapat

disimpulkakan beberapa hhal sebagai berikut:

a. KKlasifikasasii pep nyakit epiileepspsii dadari data EEE G dapat

didilakukaann dengan mmenenggunakann tteke nik Exxteternr al TTeme poral

Dataa MMininingg. Dalam melakukan klasififikassii memenggunnakan

daatata EEGG ini diperlukan pemotongan terrhah daapp dadatat EEEG 

sesebeb luumm diproses. Pemotongan pada dataa EEEGEG dalaam 

ininterrval waktu tertentu digunakan untuk menanannganii

dimemensi waktu yang berfungsi untuk menngagambm il 

infformasi tertentu pada interval waktu ttersebut.t. 

Hassil eksperimen menunjukan bahwa semakin n banynyakk 

waktk u pemotongan maka akurasi yang dicappai akaan n 

semakin bebesar. Selaiain prososes ppemottonongagan, ekstrakksisi 

parameter pada data yayang dipotong juga mennjajadidi 

tatahapan yang harus dilalui. Data yang diipopototonng 

kekemumudidian ddisisajajikikanan kkedalamam 55 ppararama eteter yyaiaitutu MeMeaan,

StStana dard DDeveviaiatiionon, VaVaririanance, SkSkewnenessss, dan KuKurtrtoosis.

Keemumudian bbarulah datata dikklasifikasikikana  menengggunakan 

jaringan Backpropagattion.

b. Analisis hasil kllasifikaasi dapat dilakukan dengan 

melihat pengaruh pemototongaan interval waktu pada data 

EEG terhadap hasil akurrassi klasifikasi, MAE dan waktu 

pelatihan Analisis juga dapat dilakukan menggunakan



153 
 

5.2. Saran 

Pada penelitian selanjutnya, peneliti dapat 

menambahkan percobaan pemotongan waktu yang lebih 

bervariasi agar dapat mengetahui secara pasti waktu 

yang terbaik untuk pengklasifikasian epilepsi pada data 

EEG ini. Kekurangan juga masih terdapat pada parameter 

yang digunakan pada ekstraksi parameter sehingga 

dibutuhkan teknik ektraksi parameter yang paling tepat 

untuk dapat merepresentasikan informasi dari data EEG 

ke dalam parameter tertentu untuk memaksimalkan 

klasifikasi. 
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